L’'apprentissage profond et 1la
transparence en physique

L’apprentissage profond, souvent associé aux “boites noires”,
est critiqué pour son manque de transparence dans la
modélisation des phénomenes physiques. En physique, ou 1l'on
cherche a comprendre les lois gouvernant 1’'Univers, cette
opacité pose un défi majeur. Les chercheurs, dont une équipe
internationale comprenant des scientifiques du CNRS-INSU, ont
développé un algorithme d’'intelligence artificielle appelé
“PhyS0” pour produire des modeles physiques analytiques a
partir de données scientifiques brutes.
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Manipuler des symboles mathématiques, méme basiques, comme
l’addition ou la division, est complexe pour les réseaux de
neurones. Cependant, grace aux progres de 1l’'intelligence
artificielle liée au traitement du langage et aux techniques
de calcul symbolique, il est désormais possible de créer des
réseaux de neurones capables de générer des équations.

Cependant, créer des équations physiques idéales et
compréhensibles peut rapidement devenir un défi combinatoire.
En physique, il est essentiel de respecter les regles
d’'analyse dimensionnelle pour éviter des combinaisons de
symboles mathématiques sans signification physique.
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Grace a 1l'algorithme “PhyS0”, des milliers d'équations
physiques sont générées par seconde, en respectant les regles
d’analyse dimensionnelle. Cette méthode permet d’'apprendre de
facon autonome a formuler des équations de qualité croissante
par essai-erreur, sans préjugés sur la configuration précise
des équations recherchées.
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L’'impact de PhySO sur la recherche
scientifique

L’algorithme “PhyS0” offre une nouvelle approche dans la
recherche scientifique, agnostique quant a la configuration
des équations recherchées. Cette impartialité intrinseque
souleve des questions sur 1’avenir d’'une recherche
scientifique plus ouverte et objective.
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